
Filtrage Mean Shift

• But : associer à chaque donnée                le mode de la densitéestimée sous-
jacente             . Remarque : les xi sont des vecteurs de l’espace joint Rd (d=s+r)

• Comment ?Partir de                  et déplacer          itérativement jusqu’à la 
convergence, enfin assigner               à la donnée filtrée
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Introduction But Filtrer et segmenter conjointement plusieurs images paramétriques ultrasonores
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Image 
segmentée• Fréquence sonde 3.5 MHz, 50 lignes

RF echantillonnées à 50 MHz

• Ratios de densité et d’echogénéité
différents entre les deux zones

Algorithme MSMP
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ii xy =4 – Assigner

3 – Pour chaque              appliquer la procédure Mean Shift :ii xx =]0[
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1 – Construire la matrice de largeur de bande
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2 – Assembler les                à partir des images paramétriques : 
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Evaluation
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Résultats
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Segmentation

Projection des {yi} obtenus avec le jeu 1

Chaque classe est construite à partir des         selon une approche « croissance de 
régions » :

1. Partir d’un point      non classifié du nuage de points

2. Chercher les points       vérifiant

3. Recommencer le processus de manière récursive sur les       ainsi obtenus jusqu’à
ce que la classe n’évolue plus
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Détermination automatique du 
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Affichage des images fusionnées suivant l’équation :
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